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skutkow pandemii COVID w Polsce

UNTWERSYTET J,,,Jh,—r‘ﬁ“f"ﬂ'h_

%%% fz WARSZAWSKI EUROREG

Mikolaj Herbst
www.euroreg.uw.edu.pl

ESSPI N Funded by the European Union



CO WIEMY O SKUTKACH COVID-197

= Zwiekszona $miertelnos¢ (120 tys. oséb w Polsce, 7 min globalnie)
= Kryzys zdrowia psychicznego

= Krysys gospodarczy w nastepstwie ,,lockdownow” (krétkotrwata recesja w
pierwszej polowie 2020 r.)

= Zahurzone funkcjonowanie instytucji publicznych — np. szkot
= Kryzys relacji spotecznych
= Czy pandemia wzmocnita nieréwnosci terytorialne?

= Jakie lokalne charakterystyki mogly przyczynic sie do poglebienia skutkow
pandemii, a jakie mogly przed niqg chronic?

= Badanie terytorium Polski, jednostka=gmina
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LOKALNE UWARUNKOWANIA

= Droga wirusa: destynacje podréiy, ogniska zachorowan, wydarzenia lokalne zwigekszajqgce
ryzyko (Borsati et al. 2022)

= Struktura demograficzna (Biggeri et al. 2020)
= Zamoinos¢, warunki zycia (Brandily et al. 2020)
= Czynniki kulturowe (zavfanie, dyscyplina, przywédztwo, praktyki) (Imai, Ji 2021)

= Kapital ludzki (wiedza o skutkach, zaufanie do szczepien, odpornos¢ na dezinformacje) Bello and
Rocco 2022

= Dostepnos¢ szczepien (Huang et al. 2022)
= Dostepnosc i jakos¢ infrastruktury zdrowotnej (Judrez-Ramirez et al. 2022)
= Czynniki polityczne: zauvfanie do wladzy (Farzanegan and Hoffman 2022)

= Struktura gospodarki: ekonomiczna odpornosé na spadek aktywnosci (Desdiani et al. 2022)
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Urodzenia i zgony (w tysiacach)
Dane od grudnia 2010 roku do kwietnia 2023 roku

8 liczba urodzen z poprzednich 12 miesiecy - stan na koniec miesigca
B liczba zgondw z poprzednich 12 miesigcy - stan na koniec miesiaca
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TRUDNOSCI Z POMIAREM

= Przyczyny zgonu - czy moina na nich polega¢?

" Rozwiqzanie: pojecie ,nadmiarowych zgonow”

. nZi _ (Zi_post . Zi_pre * [O_l]) * 1000

pi_pOSt pi_pre

= Pomiar dochodu w skali lokalnej (gminy)

" Rozwiqgzanie: dane podatkowe z MF

ri

. Artp- . 7”i_post/ _pre
y tpi_pOSt tpi_pre
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y SZUKANIE KORELATOW - 2 PODEJSCIA

" Klasyczne modelowanie danych na wzor ekonomicznej analizy
konwergencji (niniejsza prezentacja)
= Podejscie algorytmiczne (uczenie maszynowe) — druga czes¢

projektu, ktora bedzie realizowana w 2024 r. wspélnie z
P.Wojcikiem.
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» DANE

Zmienna Opis Skad
Zaleine

exc_mortality_1 Nadmiarowe zgony hez uwzglednienia trendu GUS
exc_mortality_2 Nadmiarowe zgony bez uwzglednienia trendu GUS
growth of revenue Wazrost przychodu w przeliczeniv na podatnika PIT MF

growth of income Wizrost dochodu w przeliczeniv na podatnika PIT MF

Niezaleine

mortality_pre Zgony na 1000 mieszkancéw w okresie przed COVID GUS
perc_vaccinated Procent mieszkancow zaszczepionych 08/21 MZD
perc_higher_edu Procent mieszkancow z wyiszym wyksztalceniem 2021 GUS
dominicantes Procent uczeszczajqceych na niedzielng msze 2008 ISKK
election_turnover Frekwencja wyborcza 2019 PKW
PiS_2019 Procent glosujgcych na PiS 2019 PKW
pop_density Gestos¢ zaludnienia przed COVID GUS
perc_elderly Procent mieszkancow w wiekv poprodukcyjnym przed COVID GUS
tourist_heds Miejsca noclegowe na 1000 mieszkancow przed COVID GUS
local_clinics Przychodnie i praktyki lekarskie na 10k populacji GUS
car_access_woj Czas dojazdu samochodem do miasta wojewoédzkiego IGiPZ
log_revenues_19 Log z przychodu w przeliczeniv na podatnika PIT 2019 MF

log_income_19 Log z dochodu przeliczeniv na podatnika PIT 2019 MF
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COVID — WIEKSZE CZY MNIEJSZE
¥ NIEROWNOSCI

(1) (2) (3) (4)

exc_mortality_1 exc_mortality_2 growth of revenue growth of income
mortality_pre 0.0808 0.0409
(0.0119) (0.0258)
revenve_2019 -0.110™
(0.00621)
income_2019 -0.113™
(0.00636)
_cons 1.436™ 0.940™ 2.385" 2.323"
(0.132) (0.286) (0.0704) (0.0667)
N 2477 2477 2477 2477
R? 0.018 0.001 0.113 0.114
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(1)

exc_mortality_1

(2)

exc_mortality_2

(3)

growth of revenue

(4)

growth of income

Standard errors in parentheses

mortality_pre -0.349™ -0.448"
(0.0190) (0.0464)
perc_vaccinated -0.00499 -0.0407"" 0.0200 0.00566
' (0.00557) (0.0136) (0.0551) (0.0313)
perc_higher_edu -0.0635" -0.0381™ -0.0402 0.0730°
(0.00715) (0.0175) (0.0694) (0.0436)
dominicantes -0.00958" -0.0220™ -0.0654" -0.0415™
(0.00297) (0.00725) (0.02384) (0.0160)
election_turnover -0.0249™ 0.00173 0.00606 0.0837"
(0.00606) (0.01438) (0.0623) (0.0355)
PiS_2019 0.00729™ 0.0166™ 0.142°" 0.0262
(0.00278) (0.00680) (0.0274) (0.0164)
pop_density 0.0000271 -0.000191 -0.00156" -0.000480
(0.0000651) (0.000159) (0.000633) (0.000358)
perc_elderly 0.340 0.426™ 0.0284 -0.148"
(0.0142) (0.0348) (0.0949) (0.0545)
tourist_heds -0.0000331 -0.000375 -0.00109 0.000529
(0.000136) (0.000332) (0.00134) (0.000758)
local_clinics 0.00969 -0.0311 -0.0578 -0.059
(0.00984) (0.0241) (0.0971) (0.0549)
car_access_woj 0.00488™ 0.00137 -0.00551 0.0147"
(0.00109) (0.00265) (0.0107) (0.00608)
log_revenves_19 -8.98™
(0.798)
log_income_19 -13.20™
(1.330)
_cons 1.685™ -0.0153 209.7° 247.6"
(0.352) (0.860) (9.131) (13.62)
N 2477 2477 2477 2476
R? 0.281 0.070 0.141 0.129
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WNIOSKI (SMIERTELNOSC)

= Nic nie wskazuje na poglebianie terytorialnych nierownosci w
wymiarze zdrowotnym (na skutek COVID)

* Najbardziej ucierpialy spotecznosci o wysokim vdziale starszych
mieszkancow i wysokim zaufaniv do partii rzqdzqcej.

= W lepszej sytuacji gminy o wysokiej sklonnosci do szczepien,
wysokim wyksztatceniv mieszkancow, ale takie wysokiej
religijnosci

= Czynniki infrastrukturalne nie byly istotne
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WNIOSKI| - DOCHODY LUDNOSCI

* Tu takie raczej konwergencja, niz dywergencja

" Lepiej pandemie zniosty gminy ,,mlodsze”, aktywniejsze
spolecznie, ,,Swieckie”, ale raczej oddalone od duiych osrodkow
miejskich

" Wrazliwosc lokalnej gospodarki z uwagi na specyfike ustug
(turystyka) nie byla istotna
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» OSTROZNY WNIOSEK OGOLNY

= Strukturalny sukces, polityczna porazka
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» CO NAM MOWIA ,RESZTY” Z REGRESJI

Nadmiarowa $miertelnos¢ (residuals)
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KWESTIE OTWARTE - DO ZBADANIA

= Doskonali¢ modele — reszty z regresji sugeruvjq, ze istnieja
czynniki nie uwzglednione w dotychczasowych analizach

= Czy uczenie maszynowe powie na wiecej o terytorialnych
skutkach COVID niz tradycyjne modele?

= W jaki sposéb skutecznie zapohbiegac wyiszej Smiertelnosci w
grupach szczegolnego ryzyka (np.osoby starsze, ofiary kampanii
dezinformacyjnych)?

= Co ochronito stabsze gospodarki w czasie COVID — doraine
~tarcze”, czy stala zaleznos¢ od transferow?
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